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Ziel der Module "Bildoptimierung” und “Layouterkennung” I
war es, geeignete Methoden fur die Vorverarbeitung bzw. Modul 2: Layouterkennung
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Dokumentanalyse
- Klassifikation einzelner
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- heuristische Dokumenthierarchie
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Schematische Darstellung der Pix2PixHD Architektur fur Bild-zu-Bild Transformationen.
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